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ABSTRAK

Adysta Marsha Indrawan. 2023. Deteksi Jenis Penyakit Tanaman Hias Aglaonema
Menggunakan Metode Convolutional Neural Network (Studi Kasus : As Florist).

Pembimbing: (I) Mochammad Firman Arif S.Kom., M.Kom. (II) Rudi Hariyanto,
S.Kom., M.T

Kata Kunci ; Aglaonema, Convolutional Neural Network, Citra

Scale merupakan jenis penyakit yang disebabkan oleh keberadaan kutu
pada bagian bawah daun, berkembang biak dengan cara memakan cairan vital yang
ada pada aglonema. Penyakit pada daun Aglaonema dapat disebabkan oleh berbagai
faktor, termasuk mikroorganisme patogen, gangguan lingkungan, atau faktor
lainnya seperti kesalahan dalam perawatan. Penelitian ini bertujuan untuk
mendeteksi penyakit pada daun aglaonema menggunakan beberapa tahapan dan
proses. Tahapan pertama melakukan konversi citra RGB, setelah itu ekstraksi fitur
menggunakan metode convolutional neural network untuk memisahkan area daun
yang terkena penyakit dengan yang tidak terkena penyakit. Hasil yang diperoleh
kemudian digunakan untuk melakukan klasifikasi jenis penyakit menggunakan
metode Convolutional neural network (CNN). Hasil penelitian ini mengindikasikan
bahwa sistem mampu mengidentifikasi jenis penyakit dengan tingkat akurasi
mencapai 80% dengan jumlah citra 100 pada pengujian 20 citra.



ABSTRACT

Adysta Marsha Indrawan. 2023. Detection of Aglaonema Ornamental Plant
Diseases Using Convolutional Neural Network Method (Case Study: As Florist).

Adviser : (I) Mochammad Firman Arif S.Kom., M.Kom. (II) Rudi Hariyanto,
S.Kom., M.T

Keywords ; Aglaonema, Convolutional Neural Network, Citra

Scale is a type of disease caused by the presence of mites on the underside
of leaves, multiplying by consuming vital fluids in Aglaonema. Diseases in
Aglaonema leaves can be caused by various factors, including pathogenic
microorganisms, environmental disturbances, or other factors such as care
mistakes. This research aims to detect diseases in Aglaonema leaves using several
stages and processes. The first stage involves converting RGB images, followed by
feature extraction using convolutional neural network methods to separate areas
of diseased and healthy leaves. The obtained results are then used to classify the
types of diseases using Convolutional Neural Network (CNN) methods. The
research findings indicate that the system is capable of identifying disease types
with an accuracy rate of up to 80% with a dataset of 100 images tested on 20
images.



